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Contexte

La reconnaissance de texte manuscrit est un défi important dans le domaine du traitement
du signal et de 'image. On retrouve par exemple ce genre de technologie sur des outils tels que
les tablettes Remarkable. Bien que les systémes de reconnaissance optique de caractéres (OCR)
soient matures pour le texte imprimé, ils peuvent toujours étre limités face a des écritures
manuscrites. En effet celles-ci peuvent étre trés variées, irrégulieres, contenir des symboles ou
des dessins, et elles sont donc parfois difficiles a segmenter et analyser.

Objectif

Ce projet propose de construire un systéme capable de reconnaitre automatiquement du
texte manuscrit a partir d’'une image, comme ilustré en Figure 1. L’objectif secondaire sera
d’améliorer les performances par personnalisation sur ’écriture de 1'utilisateur.
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F1GURE 1 — Exemple de reconnaissance de texte manuscrit

Etapes du projet

1. Faire un état de 'art du domaine :
— Méthodes et bases de données existantes (IAM [4], EMNIST [I], etc.)
2. Concevoir une pipeline OCR de base :
— Prétraitement des images : binarisation (OTSU, seuillage), filtrage, redressement ...
— Segmentation du texte (lignes, mots, lettres)
— Reconnaissance des caractéres via un classifieur sur des descripteurs simples (HOG+SVM)
ou un réseau neuronal (CNN/CRNN [5], Transformers [3] 2])
3. Intégrer une phase de personnalisation :
— Collecte de I’écriture manuscrite de 1'utilisateur
— Réentrainer ou affiner un modele existant (fine-tuning)
4. Evaluer les performances :
— Taux d’erreur par caractere (CER) et par mot (WER)
— Comparaison avant/apres personnalisation
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